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Introducción

• Twitter es una plataforma a través de la cual los académicos

pueden comunicarse con audiencias más amplias.

• A menudo, se ha acusado a los economistas de adoptar

actitudes de superioridad y ser distantes con el público en

general (Fourcade et al., 2015).

• Esta idea se ha atribuido a la baja difusión de la ciencia

económica con el público y la falta de diversidad en la

profesión (Crawford et al., 2018).



Motivación

Tres investigadoras de la Universidad

de Reading encuentran diferencias en

la forma en que los investigadores se

comunican con audiencias no

académicas.

(Della Giusta et al. , 2018)



Motivación

• Recopilan como datos miles de tweets de las cuentas 

de los 25 mejores economistas y 25 científicos 

identificados por IDEAS y Science.

• Descubren que los economistas tuitean menos, 

mencionan a menos personas y tienen menos

interacciones con extraños. 

• Además utilizan un lenguaje menos accesible y un 

tono más distante que un grupo comparable de 

científicos.

(Della Giusta et al. , 2018)



¿Podemos identificar

un patrón similar en la 

comunidad tuitera del 

Colegio de México?

¿Cómo se relacionan en Twitter los 

economistas del CEE comparados con sus 

equivalentes de otros Centro de Estudios*?
* CEAA, CEDUA, CEE, CEH, CEI, CELL, CES, ADM

(7 centros de estudios + administrativos/biblioteca)



Objetivos, preguntas y método

Identificar agentes 

centrales de la red y 

observar su relación con 

agentes externos a la red.

¿Cómo se relacionan los 

agentes principales con agentes 

externos a la red? 

¿Existen diferencias entre 

centros de estudio?

¿Existe una mayor interacción 

entre personas del mismo 

centro de estudios? 

¿Cuál es la estructura de la red?

Identificar las comunidades 

principales de la red tuitera 

del Colmex. 

Construir red dirigida y no dirigida 

de “followers and following”

de la comunidad tuitera Colmex.

Generar estadística descriptiva 

sobre los principales seguidores y 

seguidos por centro e identificar 

patrones en follows hacia fuera 

de la comunidad Colmex.

Objetivo primario:

Objetivo secundario:



Fuente de datos
y 
procesamiento.

1. Identificar agentes a través de búsqueda
individual y apoyo de la comunidad. 
Base de datos con campos:

Twitter ID, Username, Centro de estudios, 
Actualmente en Colmex

2. Twitter API para obtener información de following 
de los agentes y formar la red dirigida Colmex en
Python.

3. Generar estadística descriptiva y visualización de 
la red con herramientas de graph-tool y networkx.

4. Identificar nodos de mayor centralidad y observar
su relación con agentes externos (no Colmex).
Analizar diferencias por Centro de Estudios.

https://forms.gle/skJ2SuYmdNMrEFpu6


Revisión del
código
implementado









Resultados

310 usuarios Colmex registrados:

Después de remover cuentas privadas y/o con 

restricciones:

299 con información

disponible

Usuario con 
información 
disponible

Following (Información descargada)

Cuentas a las que sigue.

Followers

Cuentas que lo siguen

Se obtienen los following de 

todas las cuentas con 

información disponible:

276,364 registros



Identificando la red Colmex

A

B

Datos descargados

Datos descargados

Utilizando los datos de following, identificamos los 

edges de la red. Conociendo la relación entre A y B:

Red diridiga: 2 edges (AB , BA)

Red no dirigida: 1 edge (AB)

Notar que si el seguimiento no es mutuo (followbacks), en la 

red no dirigida no se forma el edge.

Usuarios (nodos) A y B 
son comunidad Colmex.



Identificando 
la red Colmex

299
usuarios en
red Colmex





Red interna dirigida

• 299 nodos/usuarios

• 11,184 edges/follows dirigidos

Red interna no dirigida

• 246  nodos/usuarios

• 2,951  edges/followbacks

Notar que red no dirigida descarta 53 
nodos que no tienen ningún followback

en la comunidad Colmex



Para facilitar la visualización de la red, presentamos la red no dirigida (3 mil edges aprox vs 11 mil de la dirigida)

ARF spring-block layout

Red interna por status: 
Current = Actualmente en Colmex Former = Ex comunidad

Red interna por centro de estudios: 
CEAA, CEDUA, CEE, CEH, CEI, CELL, CES, ADM

(7 centros de estudios + administrativos/biblioteca)



Visualización de 
Red interna no dirigida

ARF spring-block layout

Red interna con etiquetas de username.

Tamaño de nodos en función de degree
centrality.

Presentamos los top 10 usuarios con 
mayor degree a continuación:



Red interna con etiquetas de username para los centros: Tamaño de nodos en función de degree centrality.

CEE

CELL

CEI CES

ADM CEAA

CEDUA

CEH



Red interna Colmex / Medidas principales Red dirigida Red no dirigida Intuición

Assortativity Coefficient por status: Actual/Ex 0.119 0.174

La asortatividad es la preferencia de los nodos de una red por unirse a otros que le 
son similares en alguna características. 

Existe baja correlación entre conexiones de personas 
actualmente en la red con otras que formaron parte.

Assortativity Coefficient por Centro de estudios: 0.183 0.245
Hay un coeficiente positivo por centro de estudios. 
Existe una tendencia a juntarse con personas del 

mismo centro.

Global average clustering. (NetworkX) 0.471 0.48
Con un valor cercano a ½ ,la comunidad en general 

está agrupada.

Usuario con mayor Betweenness centrality: 0.0816 0.068
Con un grado tan bajo significa que no hay algún 

nodo que tenga control sobre la red, se puede pasar 
información por diversos caminos.

Usuario con mayor Closenness centrality: 0.846 0.622
Hay nodos, en especial en la red dirigida que pueden 
transmitir más eficientemente la información debido 

a su cercanía con los demás nodos

Máximo k-core
((k, k) D-core = k-core)

68 22

La máxima subgráfica de la red dirigida que se puede 
formar donde todos los nodos tengan al menos k 

conecciones es con 68 aristas, lo cual nos dice que la 
red no es tan dispersa.



ARF spring-block layout

Betweenness centrality para hacer gruesos los edge y los vertex

Notemos que la gran interacción que existe entre los nodos 
permite que la red no esté cargada a nodos en particular, hay 

diversos medios para transmitir la información.

Closenness centrality para hacer gruesos los edge y los vertex

Notemos que hay gran cercanía de los nodos en relación con los 
demás nodos, se puede transmitir con gran facilidad la 

información en toda la red.



Resultados 
para 

usuarios 
principales 
de la red

Closenness centrality es una forma de detectar nodos que pueden 
difundir información de manera muy eficiente a través de una red.

Betweeness centrality es una forma de detectar la influencia que 
tiene un nodo sobre el flujo de información. 

Page Rank centrality mide la influencia transitiva o la conectividad de 
los nodos.. Una puntuación alta significa que un nodo está conectado 

a otros nodos que tienen puntuaciones altas..

Degree centrality nos ayuda a encontrar nodos populares en la red.



ARF spring-block layout

K-core decomposition:

El algoritmo identifica una red no dirigida 

en la que cada subred tiene un vértice de 

grado k como máximo. Es decir, algún 

vértice en el subgrafo toca k o menos de los 

bordes del subgrafo.

Observamos que el máximo k-graph tiene 

22 conexiones, lo que indica una red bien 

conectada (comunicada).

Algoritmo de descomposición 
en k-núcleos



ARF spring-block layout

Community detection (minimize block model)  Tiago P. Peixoto :

11 comunidades detectadas por este método.
Análisis de 
comunidades

Se realiza un análisis de las comunidades detectadas obteniendo la
composición de cada una por centro de estudio. La siguiente tabla
muestra el centro con mayor porcentaje en cada bloque:

Block Centro
Usuarios

del centro
% del 

bloque
Observaciones

0 CEE 28 70 Principalmente alumnos y profesores actuales del centro

1 CES 12 27
Única comunidad con mayoría del CES, seguido de CEDUA 

(24%)

2 CEI 24 100 Única comunidad exclusova del CEI, balance actuales y ex

3 CEI 15 50 Mayoría estudiantes actuales del CEI

4 CEE 4 40 Cuatro ex comunidad sin muchas conexiones

5 CEI 5 71 Mayoría del CEI, actuales y ex en misma proporción

6 CEI 23 92 Mayoría del CEI, todos ex comunidad

7 CEE 3 50 Tres estudiantes actuales sin muchas conexiones

8 CEI 8 50 La mitad son profesores del CEI (actuales y ex)

9 CEI 7 39 Mayoría estudiantes actuales del CEI

10 CEDUA 5 20 Única comunidad con mayoría del CEDUA



Objetivo secundario:

¿Qué sucede con la 
comunidad externa?
• Notemos que al normalizar el número de cuentas seguidas

por el número de usuarios en cada centro de estudios

obtenemos el Following rate: CES y CEH son los centros que 

siguen en promedio a más cuentas externas al Colmex.

• Cuando quitamos las cuentas repetidas (si dos usuarios del 

mismo centro siguen a una cuenta, se toma una en cuenta una 

sola vez) y normalizamos obtenemos el Following diversity rate: 

De nuevo el CES y CEH son los centros que siguen más cuentas

únicas externas al Colmex. 

• El CEE queda en 6to lugar en este índice, indicando que los 

economistas del Colmex tienden en promedio a seguir menos

cuentas externas que sus pares de otros centros de estudios, 

superando únicamente a la Biblioteca/Administracíón y el CEAA 

que es el centro con menos tuiteros.

Centro de 
estudios

Usuarios 
Colmex

Cuentas 
externas 
seguidas

Cuentas 
externas 

únicas 
seguidas

Following 
rate

Following 
diversity

rate

CEI 109 108,614 56,799 996.46 521.09 

CEE 78 58,689 33,692 752.42 431.95 

CEDUA 47 36,375 26,109 773.94 555.51 

CES 25 31,535 23,174 1,261.40 926.96 

CEH 16 20,493 14,989 1,280.81 936.81 

ADM 13 4,564 3,641 351.08 280.08 

CELL 7 3,838 3,511 548.29 501.57 

CEAA 4 1,072 1,055 268.00 263.75 



Conclusiones

• La red del Colmex en general está bien 
diversificada, no tiene nodos que tengan el 
control de la red y la información puede ser 
transmitida por diversos mecanismos

• Internamente es una red bien comunicada, 
mientras que de manera externa si hay 
diferencias en cuánto a cada centro de 
estudios.

• Los miembros del CEE tienden a seguir 
menos cuentas externas a la comunidad que 
los demás centros de estudios.
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